A modellezés sajatossagai anomaliakkal
terhelt id6sorok esetén
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‘ siirumaso |dosor-modellezés alapkérdései

e Vizsgalt jelenség stacioner vagy trendet tartalmaz?
— Kiterjesztett Dickey-Fuller-proba
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. Jusitrumsse Tankonyv és gyakorlat kiilonb6zosége

Tankonyv Gyakorlat
(elvarasok) (empirikus idésorok)
Ekvidisztans Rendszertelen
Egy adatgeneralod folyamat Outlierek talalhatok
Torésmentes Strukturalis torést tartalmaz

Elemi megfigyelések Id6ben aggregalt megfigyelések
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Anomaliak hatasvizsgalatanak mddszertana

Probléma és kovetkezmeényeinek rovid bemutatasa
Kimutatasanak, kiszlrésének, illetve kezelésének mdédszertana

7”7 7

Adatgeneraldé folyamatok (DGP) el6allitasa

— ismert tulajdonsagokkal bird (AR1, VAR, RW, EC)

— (el6bbi) ismert tulajdonsagokkal bird, de a vizsgalt anomaliaval terhelt

Monte Carlo szimulacioval elemezni milyen aranyban fordul el6 elsé-,
illetve masodfaju hiba, ha

— az anomaliat figyelmen kivil hagyjuk
— az eredeti id6soron feleslegesen végziink anomalia-kezelést
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‘ [LEUM 650 Rendszertelen idosorok

e Nemekvidisztans lehet, mert
— hianyzo adat
— valddi rendszertelenség
e Kezelése
— (linearis, log-linearis, vagy spline) interpolacidval kiegészités
— folytonos idejli autoregressziv (CAR) modellek
o Tézisek
1. Egyvaltozos esetben a stacionaritas, vagy trend meglétének felismerését nem
veszélyezteti az interpolacio, altalaban mar a linearis interpolacid is kielégité.

2. Eredetileg Granger-oksagban levé id6soroknal, ha az ok sokkal ritkdbban megfigyelt,
mint az okozat, akkor gyakran ,,elfed6dhet” az oksag (fals negativ eset).

3. Kointegralt id6sorok esetén az interpolacio elfedheti a kozos trendet (kifejezetten
veszélyes a nem azonos gyakorisagu, hosszabb szakaszon kiegészitett id6sorok
egylttmozgdsanak vizsgalata).
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Magyarorszag export (havi bontas) és GDP (negyedéves bontas) valtozasa az
el6z6 év azonos id6szakanak szazalékaban (1997-2013)
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megfigyelt idosorok kozotti oksag
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Wald-préba (Granger-oksag: export ok, interpolaciéval kiegészitett GDP okozat)

Interpolaciéo modszere

kiegészités
linearis interpolacio

Catmul-Rom spline

harmadfoku, masodrendd spline

F-érték p-érték
1,091 0,371
0,890 0,558
0,865 0,584
1,896 0,038

6/14




‘ S s Outlierek

Outlier (kiugré érték, vélhet6en mas DGP-bdl szarmazik)

— gross error (adatrogzités, stb.)

— true (varakozasoknak ellentmondd)

Kisz(irése
— modell fliggetlen technikdk (SD-, z-score, Mahalanobis-, stb.)
— modellalapt (LR, érzékenységvizsgalat, sajat)

Kezelése
— elhagyds (— nemekvidisztans id6sorok)
— helyettesités (csonkolas)
— becslési mddszer valtoztatas

Tézisek
1. Stacionaritas helyett trendet ritkan lehet taldlni, de a trend gyakran elfed6dik (fals
negativ eset).

2. Oksag esetén (akar stacionarius valtozékrdl, akar kointegraciorél van szd) az outlierek
elfedhetik az ok-okozati 6sszefliggést (fals negativ eset). Az okban megjelend outlier
veszélyesebb.

3. Felesleges winsorizalas elfedheti a sztochasztikus trendet, vagy a kdzos trendet.
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. o Mlusztrativ példa kiugro értékeket
" tartalmazé t6zsdei adatokra

e BUX és €/Ft-arfolyam (1997-2014) — nem kointegraltak
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e Ugyanez a winsorizalt differenciak-kumulalasaval — kointegraltak
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Strukturalis torés az idosorokban

Az adatgenerald folyamat paramétereinek megvaltozasa a vizsgalt
id6horizonton (a priori ismert, vagy ismeretlen helyen)

e Kisz(rése

Chow-prdba (egy torés ismert hely)

Quandt-Andrews (egy torés ismeretlen hely)

Bai, Bai-Perron, Banerjee (tobb torés, kiilonb6z6 paraméterekben, ismeretlen helyen)
Johansen (t6bb torés VAR-modellben)

e Kezelése: modellspecifikacio megvaltoztatasa (alkalmas dummy valtozdk
modellbe épitése)

o Tézisek
1. ADF-proba nagyon érzékeny a strukturalis torésre, f6képpen a szinteltolasra.
2. Hatobb torés van, de végul visszatérink az eredeti DGP-re, akkor a Quandt-Andrews
szinte hasznalhatatlan.
3. Koz0s trendet nagy valdszinliséggel elfedi az egyik id6sorban bekovetkezett torés, még

akkor is, ha a masik viszonylag kis idé mulva koveti.
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. o Ilusztrativ példa a magyar
kiilkereskedelem idOsorain

e Export—Import (folyd aron €-ban, 1997-2014) —
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e Strukturalis torés feltételezésével - kointegraltak
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‘ [LEUM 65¢ Id6beli aggregalas és kovetkezményei

e Tipusai
— stock (szisztematikus mintavétel)

A
=Y w.y,_ . =W(L
— flow (6sszegzés, esetleg atlagolas) Jr ; j = ( ))’f

e Analitikusan belathaté 6sszefiugések
— ARMA(p,q) > ARMA(p,r)

_m{(zﬁl)(é—l)w}
%
— RW ~ ARIMA(0,1,0) — ARIMA(O,1,1)

— oksag mdédosul

— kointegraltsag nem
e Tézisek
1. Trend, illetve stacionaritas felismerését nem zavarija.

2. Gyakran el6fordul, hogy az aggregalt id6sorokban nem megfigyelheté oksag, magasabb
frekvencian kimutathato.

3. Ok-okozati viszonyok elfedésének valdszinlisége az aggregalas rendjével parhuzamos
novekszik (havirdl évesre, illetve munkanapirdl havira attérésnél mar zavaré mértékda).
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. ... Devizaarfolyamok (havi zarg, illetve havi
| atlag kozotti kointegracio tesztelése)

 Euro (€) és néhany tovabbi fontos arfolyam kéz6tti Johansen-teszt eredménye
(2000-2009 havi bontas) — p-értékek

Deviza Havi zaré Havi atlag
CHF 0,026 0,072
GBP 0,506 0,521
JPY 0,018 0,073

USD 0,014 0,081
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. LEUM 65 Tanacsok az etikus modellezéshez

* A modell specifikacidja soran mindig térekedjlink a vizsgalando jelenséget a
lehetd legjobban leiro, pontosan definialt id6sorok haszndlatadra!

Az empirikus idésor legyen a leheté leghosszabb és a lehetd legnagyobb, még
értelmezheté frekvencidju, ugyanakkor igyekezziink homogén (térésmenetes)
idbszakot vizsgdlni!

e (Csak indokolt adat-transzformadciokat haszndljunk, ezeket pontosan irjuk le a
specifikacio sordn, és semmiképpen se modellezziink olyan idésorokat, melyek a
transzformdciok kovetkeztében elveszitik értelmezhetdségiiket!

» Sohase feledkezziink meg arrol, hogy a modell a valosag egyszertisitett
valtozata, ahol az operacionalizalhatosag oltaran mindig feldldozunk
valamennyit a valdsdaghtiségbdl! Kortiltekintéen hivjuk fel erre a felhaszndlok
figyelmét, jelezziik a mintdbdl térténd kdvetkeztések korldatait, ismertessiik a
ceteris paribus elv kbvetkezményeit!




Koszonom a figyelmet !
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